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Pipeline de Datos
ltea General

Generacion y recoleccion de los datos +
Entrada al Data Lake

Pre-procesamiento de datos para su consumo interno
Entrada a la Base de Datos

Consumo de la Base de Datos
Pre-procesamiento para cualquier proceso (Pipeline de Ciencia de Datos) §
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Ejecucion del proceso 7
Generacion de resultados y entrada a Base de Datos * 37\
Consumo final (o repetir)
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Conceptos Generales para e
Cientifiques de Datos (

Datalake

Es un repositorio centralizado y escalable donde se almacenan grandes volumenes de
datos en bruto, sin procesar y en su forma original, permitiendo un analisis flexible y agil
de los datos de una organizacion.

Base de Datos

Es un sistema estructurado que organiza y almacena datos de manera eficiente,
aplicando un esquema predefinido y una estructura de tablas relacionales.

Data Warehouse

Es una base de datos especializada que se utiliza para almacenar y organizar datos
empresariales estructurados y procesados.

Pre-procesamiento de Datos

Toda transformacion de datos que no afecte las decisiones o supuestos estadisticos

Procesamiento de Datos

Toda transformacidon de datos que afecte o tenga supuestos estadisticos

Algoritmo de Datos

Proceso abstracto que aplicaremos a los Datos (Io que vamos a entrenar)

Modelo de Datos

Proceso abstracto ya entrenado con los Datos (un algoritmo ya entrenado)




Extract Transform Load (Extraer
Transformar y Carga)

Exploratory Data Analysis (Analisis
Exploratorio)

Entrenamiento del modelo
(utilizacion de los datos)

Automatizar todo el proceso para su
consumo




Todos los conceptos que veamos son
abstracciones que nos sirven para darnos ideas,
ninguna definicion es perfecta o inmutable!

Nos estaremos enfocando en procesos de
Ciencia de Datos, pero esto aplica para otras
cosas.

No es un proceso lineal, pueden estar saltando

entre ciclos con las mismas etapas.




CrowdFlower, provider of a “data enrichment” platform for data scientists, conducted a survey of about 80 data scientists
and found that data scientists spend —

e 60% of the time in organizing and cleaning data.
» 19% of the time is spent in collecting datasets.

» 9% of the time is spent in mining the data to draw patterns.
» 3% of the time is spent in training the datasets.

» 4% of the time is spent in refining the algorithms.

e 5% of the time is spent in other tasks.

La mayoria del tiempo lo ocuparemos limpiando,
organizando y conociendo nuestros datos.

Fuente: + '\
https://www.projectpro.io/article/why-data-preparation-is-an-impo

rtant-part-of-data-science/242



https://www.projectpro.io/article/why-data-preparation-is-an-important-part-of-data-science/242
https://www.projectpro.io/article/why-data-preparation-is-an-important-part-of-data-science/242
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DATA CLEANING

Fix the inconsistencies
within the data and
handle the missing

values.

04

DATA EXPLORATION

Form hypotheses about your
defined problem by visually
analyzing the data.




Caricatura Empresarial

Data Science Process

Make
Decisions
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“Es un error capital teorizar antes de
contar con los datos.
Imperceptiblemente, uno comienza a
torcer los hechos para que se ajusten a
las teorias, en lugar de ajustar las
teorias a los hechos.”

—Arthur Gonan Doyle, Sherlock
Holmes
+




ion Transformacion y Carga

Extracci
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Que es?

Es un proceso fundamental en la gestion y analisis
de datos que permite integrar y preparar datos de
diversas fuentes para su posterior analisis.

Es utilizado para integrar datos desde multiples
fuentes en un sistema de almacenamiento o base de
datos o en algun lugar que lo prepare para su
consumo.
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Extract (Extraccion)

Que es?

Consiste en obtener los datos
de diferentes fuentes, como
bases de datos, archivos, APIs,
servicios web, entre otros.

Preprocesamiento

Como filtrado, muestreo o
eliminacion de datos no
deseados. Esto ayuda a reducir
el volumen de datos y mejorar
su calidad antes de pasar ala
etapa de transformacion.

Fuentes de Datos

Pueden variar ampliamente,
incluyendo bases de datos
relacionales, archivos CSV,

JSON, XML, sistemas en tiempo
real, registros de eventos,
redes sociales, entre otros.

Validacion y verificacion

Garantizar la integridad de los

datos extraidos, como comprobar

la coherencia de los valores, la
integridad referencial y la
deteccion de errores.

Conectividad

Se establecen conexiones para
acceder y guardar los datos.
Esto implica configurar
credenciales, protocolos de
comunicacion y mecanismos de
autenticacion.

Metadatos

Registro de metadatos que
describen la fuente de datos, la
fecha de extraccion, el método

utilizado y cualquier otro
detalle relevante.
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Transformacion

Que es?

implica aplicar reglas y
manipulaciones a los datos
extraidos para limpiarlos,
combinarlos, filtrarlos y
cambiar su estructura.

P - I
Recuerden especificar qué
decisiones estadisticas
tomaron. Si el proceso esta
disenado para guardar datos

brutos, eviten decisiones
estadisticas

La estandarizacion de formatos
para asegurar que los datos
estén coherentes, consistentes
y preparados para su analisis
posterior.

Esta etapa también puede
incluir la validacion de datos, la
deteccion y manejo de valores
nulos o faltantes, asi como la
eliminacion de duplicados o
valores atipicos.

Registro de metadatos que
describen las
transformaciones aplicadas.




Datos Tabulares y Tidy Data
Datos Tabulares Tidy Data

Los datos tabulares son una forma Cada fila representa una
estructurada de almacenar instancia o registro, mientras
informacion en filas y columnas, que cada columna
similar a una tabla. corresponde a un atributo o
variable especifica.

variables observations

O
O
O
O
O
O
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Bases de Datos SQL (Postgres
MySQL), Excel u hojas de

000000

calculo, Pandas.

000000
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Exploratory Data Analysis




Que es el EDA?

Consiste en examinar y comprender los datos
en bruto (y no en bruto) de una manera
sistematica y visual, utilizando técnicas
estadisticas y herramientas graficas.

EI EDA permite descubrir patrones, identificar
valores atipicos, detectar relaciones y obtener
conocimientos iniciales sobre los datos antes
de realizar un andlisis méas profundo.




Que es el EDA?

Se realizan tareas como la visualizacion de datos
mediante graficos, tablas o diagramas, el calculo de
medidas descriptivas, la identificacion de valores
faltantes o inconsistentes, la exploracion de
correlaciones entre variables y la realizacion de
pruebas estadisticas preliminares.

Proporciona una comprension profunda de los
datos, permitiendo a los analistas obtener ideas,
generar nuevas hipétesis y validar suposiciones
antes de realizar un analisis mas profundo.
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En esta etapa se busca entender siel  Enesta etapa se busca obtener
proyecto es viable o no. La inicaforma  conocimiento del negocio (o

de saberlo es conociendo los datos. proyecto) y entender qué esta
pasando.

Visualizacion Herramientas Al finalizar

Se busca generar Pandas, graficas (Tableau, También se busca generar
visualizaciones que nos ayuden ggplot, seaborn, plotly). preguntas que podamos hacer
* a entender como son los datos Teoria estadisticay a expertes.

y lo que podemos lograr. estadisticos.
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Posiciones

+ Ingeniere de datos: Especialista en el disefio, implementacion y mantenimiento de arquitecturas y
pipelines de datos para almacenar, procesar y gestionar grandes volumenes de datos de manera eficiente
y escalable.

+ Cientifique de datos: Experto en aplicar técnicas estadisticas, algoritmos de aprendizaje automatico
y analisis de datos para descubrir patrones, construir modelos predictivos y extraer conocimientos

significativos de los datos.
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ML Engineer (Ingeniera de aprendizaje automatico): Especialista en desarrollar, implementar y
optimizar modelos de aprendizaje automatico y sistemas de aprendizaje automatico en produccion,
garantizando su rendimiento, escalabilidad y eficiencia.

+ Analista de datos: Profesional encargade de examinar y analizar datos existentes para identificar
patrones, tendencias y obtener informacion valiosa que pueda respaldar la toma de decisiones
empresariales.

¢ )|
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+ MLOps (Operaciones de Aprendizaje Automatico): Es la combinacion de practicas y tecnologias
utilizadas para gestionar, implementar y operar modelos de aprendizaje automatico en produccion de
manera eficiente y escalable. Los profesionales de MLOps colaboran estrechamente con cientificos de
datos y desarrolladores para garantizar la reproducibilidad, el monitoreo y la gobernanza de los modelos
de ML.
+ DevOps (Desarrollo y Operaciones): Es una metodologia que combina las practicas de desarrollo de
software y operaciones de Tl para agilizar y automatizar el ciclo de vida de desarrollo de aplicaciones. Los
profesionales de DevOps se enfocan en la colaboracion, la integracién continua, la entrega continuay la
automatizacion de pruebas y despliegues, mejorando la eficiencia y la calidad del software.

S
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+ Developer (Desarrolladrx): Profesional de desarrollo de software que crea aplicaciones y herramientas

para recopilar, procesar, visualizar y analizar datos, utilizando lenguajes de programacion y tecnologias
adecuadas. Normalmente se divide en Frontend y Backend




(Posiciones) Backend & Frontend

+ Backend Developer (Desarrolladorx de backend): Se especializa en la implementacion y gestion de la
légica y funcionalidad de la parte del servidor de una aplicacion o sistema, que se encarga del
procesamiento y almacenamiento de datos.

+ Frontend Developer (Desarrolladorx de frontend): Responsable de crear la interfaz de usuario y la
experiencia de usuario de una aplicacion o sistema, que se encarga de la presentacion y visualizacion
de los datos. Tambien hay UX/UI (User Experience & User Interface) h 0
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Como lo ve el desarrollador Back-end... Como lo ve el desarrollador Front-end...
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+ Project Manager (Gerente de Proyecto): Profesional encargado de supervisar el desarrollo y
ejecucion exitosa de proyectos de ciencia de datos. Gestiona los recursos, el cronograma y los riesgos,
garantizando la entrega del proyecto dentro de los plazos y presupuestos establecidos. Generalmente es

el encargado de utilizar las técnicas Agiles/Agile También es la persona encargada de presionar a
los demas, asi que deberan aprender a no ceder ante esta presion y establecer limites.
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+  Product Owner (Dueiio de Producto): Responsable de definir y priorizar los requisitos y
funcionalidades del producto o servicio basado en ciencia de datos. Colabora con el equipo para asegurar
que las necesidades del negocio se satisfagan, y se encarga de la vision, la estrategia y el éxito del
producto, trabajando de cerca con los stakeholders y el equipo de desarrollo.




Tarea siguiente
clase 22 Enero

Repasar lo visto en clase

Ver los siguientes videos sobre NLP & LLMs

Crear cuenta de ChatGPT y de Google Bard

Crear cuenta de Google Colab (videos)
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